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“In a world deluged by irrelevant
information. Clarity is power.”

Yuval Noah Harari - 21 Lessons for the 215t Century
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Unternehmensuberblick
Datenextraktion mit Deep Learning-Technologie

® =

i

Global 100+ 29+
Blros in Globale GroRkunden Sprachen verflugbar
Berlin, London,New York und
Delhi
Smart 100% Hochste

Datentransparenz Datenschutzsicherheit - 1ISO

27001 /9001

Deep Learning Technology



Kunstliche Intelligenz



Innovationsradar 2020: 7 Innovationen mit dem
Potential zur Disruption

Market
penetration

Big Data
Mobile POS

Social media analytics

Mobile commerce (front end)

Social mobile commerce (front end)

Transformation

" potential Expected market

penetration
2018/2019
) 2019

#3 Drones & robots g , 2019/2020

#4 Blockchain X
< : ‘ 2020
#5 Machine learning & Al o |
2020/2021

#6 Internet of things g :
I
#7 Biometry g “ 2020/2021

Loyalty mgt systems

#1 Augmented & virtual reality

#2 3D-scan & 3D-print RFID

Price- & transcript optimization

Electronic shelf labels

QR codes

|
2021 :
: Time
Phase | ! Phase Il Phase Il Phase IV
Introduction Growth Maturity & saturation Degeneration

Quelle: IIHD Research 2017



Kiinstliche Intelligenz
Al, Machine Learning & Deep Learning

Artificial Intelligence

Computer mit der Fahigkeit wie
Menschen zu denken

Machine Learning

Computer mit der Fahigkeit zu
lernen, ohne explizit programmiert
zu werden

Deep Learning

Netzwerkfahig undistin der Lage
sich neuen Daten anzupassen




Kunstliche Intelligenz

...repliziert das menschliche Gehirn

Regelbasierte ] .
Programmierung Machine & Deep Learning
Es ist fast unmoglich jede auftretende Situation in Lerne am Beispiel

einer Regel zu beschreiben!

1. Fasse keine heillen Kdsemacaroni an Kisemacaroni sind heif

Verstehe dass man heilRe

2. Fasse keine heile Herdplatte an Dinge nicht anfassen sollte.

3. Fasse nichtins Feuer Heile Herdplatte wird

nicht beruhrt

4.

5. Feuer wird nicht
angefasst

6.



Unterscheidung von Dokumententypen
Dokumententypen konnen anhand von zwei Fragen unterschieden werden

Kontrollfragen: Beispiel:

Strukturiertes Dokument

1. Wissen wir genau welche
Informationen im Dokument ———— T
enthalten sind? i

2. Wissen wir genau wo die

Informationen im Dokument \/
enthalten sind?




Unterscheidung von Dokumententypen
Dokumententypen konnen anhand von zwei Fragen unterschieden werden

Kontrollfragen: Beispiel:

. . Semistrukturiertes Dokument
1. Wissen wir genau welche |

Informationen im Dokument _/ e e
enthalten sind?

nnnnnnnnn Datum
012010 12. November 2010
H M M RECHNUNG
2. Wissen wir genau wo die
° . Sehr geehrte Frau Musterfrau,
Inform atlonen I m DOku ment X Bitte it isen Sie den folgenden Rechnungsbeitrag innerhalb von 14 Tagen auf das unten
angegebene Konto.
.
? — T
e n t h a lte n S I n d ° vl’; ;td. :ﬂust:bn'ef erstellt ;U.UD EUR ;UD.UU EUR
Summe ohne MwSt. 300,00 EUR_
MuwSt. 19% 57,00 EUR
Gesamtsumme inkl. MwSt. 357,00 EUR_

Mit freundlichen GriiBen,

Max MUSTERMANN




Unterscheidung von Dokumententypen
Dokumententypen konnen anhand von zwei Fragen unterschieden werden

Beispiel:
Kontrollfragen: 'SPt

Unstrukturiertes Dokument

1. Wissen wir genau welche
Informationen im Dokument ¥
enthalten sind?

OFFICE LEASE

This Lease is daied as of Aagust 15, 2010, by sad betwoen BETA TECHNOLOGY CENTER, LLC , &

Deluware liminod labiity company, having s office st Martiord, Consecticw (Lasdioed), and

BLUEMANN LAW,PC. , an Alsbama professionsl corporation, having an office o Binmisgham,
b

2. Wissen wir genau wo die EmmimdT R T

Informationen im Dokument X Ry
enthalten sind?

e smached Plan Showing the Promises,
rentable .




LEVERTON CORE
End-to-End: Von unstrukturierten Dokumenten zu nutzbaren Daten

TR T

IMPORT ) % REVIEW . CORE - CONNECT » MATCH » SYNC

e w ¥ &
. {
s » . ®
; &
-_—tg
:

Validierung der Sammlung Verbindung
OCR, extrahierten strukturierter Matching der
Dokumenten-  Klassifizierung Daten Daten Zielsystem Mieteraktenin Synchronisierung
Upload & & Informations- zwei Systemen der Attribute im

Sortierung extraktion Zielsystem

o Input Management ° o Integrator o



LEVERTON Plattform



Entlang des Dokumenten-Lebenszyklus...

Erstaufnahme

Erneuerung

Ergdnzung

Ende

[

Kosten-und Zeitersparnis

B mit LEVERTON

Manuell

0 1

2

3

Dokumenten-Uberprifung (# in Stunden)

4

..als auch bei weiteren Prozessen

Was Sie
brauchen

Dokumenten-
Extraktion
W Vollstandig durchsuchbaren PDF-
Such-Kapazits Text (Unabhangig von der Scan-
L Qualitat)
Reporting Hyperlinks zu den Quelldaten und

API-Konnektivitat

Roles and Responsibilities [ Project
Management User Interface

User Access Rights and Provisioning

Kommunikation

Zugang

Vertrage kénnen bis zu 75% schneller bearbeitet werden



Use cases



Due Diligence

IFRS16

Prozess(teil)automatisierung

Prozessbeschleunigung



Strictly Confidential

Use Case
Akquisition der Machtlfinger Hote

Freshfields Bruckhaus Deringer

ProjektDetails Projekt Timeline

Kunde Conren Land AG
1.Dezemb @ Freshfields beauftragt LEVERTON

Kundeninfo Investor & Portfoliomanager er 2017

Portfolio BUro-}Jnd Gewerbeflachen in Deutschland & @ Festlegen auf ein Datenmodell

Spanien
Scope Kommerzielle Mietvertrage @ Ubergabe der Mieteraktion und Start der
Datenextraktion

Sprache DE Leverton Viewer wird dem Kunden zur
8.Dezemb A Verfligung gestellt

ObjektgroRe >21.500gm + 300 Parkplatze S Mieterlistenabgleich

Extraktion der Daten mit zweifacher v Strukturiertes Datenarchiv iber die Immobilie garantiert einen
993 {{{{{{ Qualitatskontrolle schnelleren Verkaufsprozess
: 9%99 9. _9 d Erweiterung der Datenfelder auf v" Aktuelle Mieterliste mit cash flows
, : Kundenbediirfnisse v' Kalenderansicht mit wichtigen Daten
9 9 92»-? « Daten export nach Excel v" Hyperlinks zu Originalquellen im Dokument
R



Use Case
Deutscher Analysekonzern setzt beim IFRS16 Projekt auf LEVERTON

Projekt
* 10.000 Leasingvertrage in unterschiedlichen Sprachen miissen extrahiert werden
* Knappe Timeline

» Kein bestehender workflow fur die Datenextraktion und den Datenoutputin eine lease engine

LEVERTON Ansatz
1. Klbasierte Extraktion der Daten in 26 Sprachen

2. LEVERTON stellt ein Team von internationalen Reviewern zusammen, das die Ergebnisse der Kl Gberprift
3. Vertragsextraktion in Wellen um den Prozess zu beschleunigen

4. Bereitstellen eines Vertragsinputsystems sowie eines Datenoutpustsytems zum ERP System des Kunden
Ergebnisse

* Inkurzer Zeit wurden die relevanten Datenpunkte aus den Vertragen gelesen
* Transparenz Uber das Assetportfolio sowie die fehlenden Dokumente
 Sicherstellung der IFRS16 Konformitat durch LEVERTON und den bestehenden Wirtschaftsprufer

* Der Kunde verwendet auch in Zukunft LEVERTON fur sein Vertragsmanagement und ist vorbereitet fur Audits



Use case

Automatisierter Inputprozess mit Verlinkung zur Quelle

Rechtlich
bindende
Informationen,
dieinden
Dokumenten
versteckt sind
(z.B. im PDF-
Format)

g>

SharePoint

L

Google Drive

OFLUIX

AAAAAAAAAAAAAAA

Strukturierte
Daten und
Dokumente,
die direkt mit
der
Datenquelle
verlinkt sind

Quber'

An MRI Software Company

NNy

STATE SOFTWARE

—PH::"-"«PJ#P&—

Manuell eingetragene
Daten von rechtlich
bindenden
Dokumenten



Partner und Kunden

Brookfield NWBERKELEY Hineg WBARCLAYS @ .77/ .

ColumblaJ & Goldman ‘

WT@AEWI ‘& BEACON RBC Za Southern Company
C€osrco. SIEMENS (IGNET

M Avarez & MarsaL & LONE STAR FUNDS ==——WHOLESALE JEWELERS

TheMGmpllf((CERBERUS —wosEe- SYN0PSYS HSBC<»

CLI FFORD

cBRE ()iiL @ pe oo Taurs

) v & Freshfields Bruckhaus Deringer V YAR D'
savils | ), @ DXC.technology
Studley A QRGP Open

Colliers EY ||||[|| CUSHMAN & MRIﬂ
ST kel «%2% WAKEFIELD. DLA PIPER y

COHN@REZNICK
ACCOUNTING * TAX * ADVISOR




Ausblick



Arbeitsvertrage
Versicherungsvertrage

Kreditvertrage

Vollautomatisierte Prozesse



LEVERTON



